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基于圆形参数域和重要性采样的三维模型网格重建

付　妍　朱晓明　周秉锋
（北京大学计算机科学技术研究所　北京　１００８７１）

摘　要　给出了一个基于参数化和重要性采样的网格重建算法．算法搜索一条切线将三维模型表面切分成一片碟

形表面，并将其参数化到二维单位圆中．根据模型的曲率信息和参数化的扭曲度生成一张控制图．利用蓝噪声采样

算法对用控制图调制后的采样密度采样得到离散采样点．通过对采样点进行平面三角化并将其映射回三维空间实

现了三维网格重建．实验证明，该方法有效地改善了参数化的扭曲度，并能得到具有自适应性的高度规则网格．
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１　引　言

三角网格是计算机图形学中用来表示三维模型

的一种重要方式．网格重建（ｒｅｍｅｓｈｉｎｇ）通过调整顶

点的分布、顶点的连通度和三角形的大小等因素来

改善模型质量，对网格的后续有效处理有着重要的

意义［１］．它在几何建模和计算机视觉等很多领域都

起着非常重要的作用，例如网格的生成和编辑、网格

的变形和简化、去噪声、压缩等等．

对于一个三维模型犕，通过网格重建可以得到

一个类似于原始模型的新模型犕′，而且犕′能满足

给定的质量要求．对于不同的应用，网格重建的需求

不同，质量的好坏衡量尺度涉及顶点分布、光滑度、

规则性（ｒｅｇｕｌａｒｉｔｙ）、规模、三角形的形状等几个方

面．在一些涉及到数值运算的工程领域应用中，例如

有限元分析［２］，通常对网格的规则性有较高的要求，

包括顶点连通度的规则性和三角形形状的规则性．

一个高质量的网格在数值运算中能减小误差，并且

节约运算时间．而在计算机图形学的动画等领域，则



比较关注如何在网格的质量与运行速度之间取得一

个比较好的平衡，以获得实时而真实的效果，这要求

在网格重建过程中能够用尽量少的顶点精确地表示

模型．

为了提高网格的规则性，Ｌｅｅ
［３］等人、Ｅｃｋ

［４］等

人和Ｇｕｓｋｏｖ
［５］等人都通过先将网格划分成若干面

片并建立各面片的参数化，然后对参数化后的区域

分别进行规则采样来实现网格重建．由于各个参数

域的映射函数不同，对各个参数域进行统一的均匀

采样后，重建得到的新网格在各子面片上的分布并

不均匀，且子面片连接处的顶点也不规则．Ｇｕ
［６］等

人提出了几何图像（ｇｅｏｍｅｔｒｙｉｍａｇｅｓ）的概念，通过

几何图像可以直接重建出完全规则的新网格．

上述这些算法通过参数化加快了网格重建的速

度．但由于此过程中涉及三维模型到二维平面的参

数化，必然会引入一定的误差，而且这些算法都是利

用规则的细分网格对参数域进行规则采样，它们的

共同缺点在于：如果采样分辨率不够，被扭曲的区域

会因采样点过少而导致细节丢失，在网格重建时，为

了保持原始模型中某个局部特征，可能需要将整个

参数域规则细分到一个很精细的程度，这将导致模

型顶点规模的扩大，而其中很多顶点是冗余的．在很

多实际应用中，受硬件的容量和处理速度的限制，模

型应用尽量少的顶点来表示，但模型的质量不应受

影响．适应性网格重建（ａｄａｐｔｉｖｅｒｅｍｅｓｈｉｎｇ）
［７］通过

对顶点分布进行有效的控制，使得模型平滑的部分

的顶点密度较低而模型细节部分的顶点密度较高．

Ｔｕｒｋ首先提出了可以控制顶点分布的网格重

建算法———网格重铺砌算法［８］．该算法基于模型曲

率信息来控制顶点的分布，通过一个全局松弛的算

法在原始网格上扩散顶点直到收敛，它的缺点是运

行效率比较低．Ｆｒｅｙ
［９］，Ｒａｓｓｉｎｅｕｘ

［１０］，Ｓｕｒａｚｈｓｋｙ
［１１］

等人提出的３Ｄ网格重建方法主要是通过顶点插入

和移除技术以及边塌陷和边分裂操作等局部操作来

控制采样率，并不断地进行松弛来调整顶点分布以

达到适应性重建的目的，也同样具备运行效率低的

缺点．Ａｌｌｉｅｚ等人提出的交互网格重建算法
［１２］将三

维网格划分成拓扑结构与圆盘相同的一些子面片，将

其参数化到二维平面上，每个子面片可以用若干幅

与模型本身的性质相关的离散几何映射图（ｇｅｏｍｅ

ｔｒｙｍａｐｓ）来完全表示．然后依据各控制图定义的密

度，用误差扩散方法［１３］对几何映射图进行采样来决

定三维表面的顶点分布．由于误差扩散法只适用于

具有固定分辨率的矩形图像，因此在此过程中依然

无法避免对参数域进行规则离散采样，对细节较丰

富的模型，离散几何映射图将耗费大量内存．此外，

多个子面片的缝合过程也是一个比较复杂的过程．

通过浓度图来控制顶点分布类似于图形学中的

重要性采样技术［１３］．近年来，Ｏｓｔｒｏｍｏｕｋｈｏｖ等人提

出的基于 Ｐｅｎｒｏｓｅ铺砌（ｔｉｌｉｎｇ）的重要性采样方

法［１４］可以适用于连续空间，而且Ｇｕ
［６］等人提出了

一个将模型全局参数化到平面域的方法．基于这些

技术，本文提出了一个具有适应性的网格重建算法．

算法利用全局参数化将三角网格表面映射到参数

域，在２Ｄ参数域上用重要性采样技术来控制顶点

的数量和分布，然后再进行网格重建得到新网格．实

验证明，这是一种快速而有效的方法．

２　网格重建算法

２．１　算法概述

本文的算法利用参数化的扭曲度量自动地引导

任意模型的切割和参数化，以降低参数化带来的扭

曲．模型最终将被切开成一个完整的面片，从而减少

复杂的缝合过程．为了控制顶点分布，采样密度由参

数化后各个三角形的扭曲率和各顶点的曲率共同决

定，并利用Ｏｓｔｒｏｍｏｕｋｈｏｖ等人提出的基于Ｐｅｎｒｏｓｅ

铺砌的重要性采样方法对参数域进行顶点采样，最

后通过一个简单的网格重构和优化过程得到一个适

应性强且高度规则的新网格．

２．２　网格参数化

在诸如纹理映射、３Ｄ绘图和网格压缩等很多应

用领域，都涉及将三维模型表面参数化到二维平面

的过程．一个任意亏格的闭合模型不能直接被参数

化到平面上，因此通常需要先将原始三维表面分割

成拓扑结构与圆盘相同的若干面片，然后再建立面

片与二维参数域之间的映射．在网格分割方面，研究

者已经提出了很多方法［１５］．将网格切分成完整的一

片还是多个子片是不同应用中所考虑的主要因素之

一．切开成多个子片在一定程度能够减小参数化带

来的扭曲，但同时存在子片缝合问题，而切成一片在

缝合时候较简单，扭曲程度主要依赖于模型切线的

选择．本文的算法采用的是将模型展开成一个完整

的面片的策略［６］．对于一个不可展平（ｕｎｄｅｖｅｌｏｐ

ａｂｌｅ）的任意三角网格，将三维网格参数化到二维平

面时，必然会引入扭曲，参数化方法则总是试图将扭

曲减到最小．本算法将在参数化扭曲度量的引导下

自动搜索模型的切割线．
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扭曲度量．

本算法采用的是Ｓａｎｄｅｒ的扭曲度量方法
［１６］：

参数化相当于在参数化前后的三角形顶点之间建立

仿射变换犳：犘∈!

３
→狆∈!

２，仿射变换的雅可比矩

阵的奇异值的几何意义可以解释为变换前后三角形

在两个主方向上的拉伸程度，因此可以用它来近似

衡量变换引入的扭曲．每个三角形犜的几何拉伸的

量度定义为

犔２（犜）＝ （γ
２
ｍａｘ＋γ

２
ｍｉｎ）／槡 ２ （１）

其中，γｍａｘ和γｍｉｎ为仿射变换矩阵的奇异值．

基于这个度量空间，整体网格犕 的参数化扭曲

度可以定义为

犔２（犕）＝ ∑
犜犻∈犕

（犔２（犜犻））
２犃′（犜犻）∑

犜犻∈犕

犃′（犜犻
槡

）

（２）

其中，犃′（犜犻）为三角形犜犻在３Ｄ空间中的面积．

网格切割与圆形域参数化．

为了构造几何图像，Ｇｕ
［６］等人提出了一个算

法，它通过寻找一个切线边集｛犆｝将模型转化成拓

扑结构与圆盘相同的一个面片犇．由于几何图像必

须是一个矩形图像，因此它在切线优化过程中，每次

得到新切线后还需要将模型参数化到单位正方形参

数域以计算几何拉伸．Ｇｕ的方法在将切线参数化到

单位正方形上时，存在着一条线段在遇到正方形的

拐角点时需要添加新点将其分为两段的情况．添

加的新点可能会使原始模型出现原本不存在的狭

长三角形（如图１（ａ）、（ｂ）所示），从而将导致参数化

的结果不理想，且正方形边界附近的三角形扭曲也

较大（图１（ｃ））．除此之外，在几何图像的生成算法

中，为了达到指定的采样率，通常需要强制将切点

（ｃｕｔｎｏｄｅ）放置在矩形域的栅格点上．此过程中包

含了许多数据舍入操作，它将导致边界参数化后出

现切点将摆放不下或剩余一大段没有切点摆放的情

况．这导致了在网格重建时同一切点被映射到不同

的３Ｄ位置上，如图１（ｄ）所示．本文采用的重要性采

样算法对参数域的边界没有特定的要求（如矩形），

因此可以任意地选择参数化域的边界来改善参数

化．在本文的方法中我们选择圆形参数域．由于圆形

在边界参数化的时候，无需将切线切分为两段，从而

保证了模型连通性在参数化前后的一致，同时简化

了边界参数化的过程，并能减小参数化到正方形域

时在拐角处出现的扭曲．本文采用的重要性采样算

法是在实数空间内采样，因此不需要像几何图像一

样将参数化后的网格离散化．在采样的时候将所有

的切点加入采样点集中可保证最后重建的网格被很

好地缝合上．

!"#$

线段被折断而在模型上添加新点
!%&$'"&

的局部放大
!(&

边界参数化的结果
)

虚线表示边被拉伸
& !*&

重建后切点不能很好地缝合

图１　采用正方形作为参数域边界时存在的问题

　　同几何图像的生成算法
［６］一样，网格切割算法

由寻找初始切线和切线优化两个过程组成，并在此

过程中得到模型的参数化．模型的切割与参数化过

程可以通过如下步骤实现：

１．寻找模型初始切线｛犆ｉｎｉｔｉａｌ｝，初始扭曲度犔ｍｉｎ设置为

无穷大；

２．将切线按边长比例参数化到单位圆边界上；

３．用均值（ｍｅａｎｖａｌｕｅ）参数化方法
［１７］将内部点参数化

到单位圆内部；

４．计算几何扭曲度犔，如果犔＜犔ｍｉｎ，找出扭曲最大的

三角形犜犻，将当前切线到犜犻的最短距离（限定最短路径上的

边必须为模型边）添加到切线｛犆｝中得到新切线边集｛犆ｎｅｗ｝，

并更新犔ｍｉｎ的值，回到步２，否则，算法结束．

通过这种方法不断地对切线进行优化，可使展

开后模型几何扭曲达到最小值，并最终将模型参数

化到圆形参数域．算法采用的均值参数化方法通过

解一个线性方程组即可得到内部点在平面上的映射

坐标，与Ｇｕ采用的渐进点最优插入法相比速度快

了很多，而与Ｆｌｏａｔｅｒ的保形（ｓｈａｐｅｐｒｅｓｅｒｖｉｎｇ）参

数化［１８］相比能更好地保证参数化结果的合法性．

２．３　生成控制图

在本算法中，控制图（ｃｏｎｔｒｏｌｍａｐ）用来定义参

数域中的采样点密度［１２］．对于一个不可直接展平的
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模型，将模型参数化到２Ｄ参数域上必然会存在扭

曲，并且各个三角形的扭曲程度不同．因此，如果直

接在参数域上进行规则采样必然得不到网格表面规

则的重采样．在采样的时候考虑面积扭曲率可以在

一定程度上弥补各三角形扭曲程度的不同．另一方

面，由于表面的曲率可以体现网格表面的光滑度信

息，为了使得到的表面尽量光滑，我们希望顶点的分

布具有自适应性，即在曲率低的地方分布的点尽量

少些，而在曲率高的地方（细节的地方）顶点分布多

些，因此在计算采样密度的时候也需要考虑顶点的

曲率因素．在本算法中，网格顶点的曲率估计采用了

文献［１９］中的曲率估计方法．本算法采用了表面曲

率图和面积扭曲图的组合来表示控制图，每个顶点

狏处的密度可以表示为

犇（狏）＝ κ槡ｍｅａｎ·
犃３Ｄ
犃２Ｄ

（３）

其中，κｍｅａｎ为顶点的平均曲率，犃３Ｄ和犃２Ｄ分别为顶点

在３Ｄ空间中和２Ｄ空间中所在三角形的面积．当然

也可以采用其它的控制图，Ａｌｌｉｅｚ
［１２］等人提供了更

多的用于控制采样密度的控制图定义方法．

２．４　重要性采样

根据控制图对参数化后的网格进行顶点采样可

以直接用重要性采样技术来实现．在过去的研究中，

很多研究者都采用松弛法解决这个问题．松弛法缺

点是运行的代价很高，算法运行速度很慢．另外一类

重要性采样方法叫做误差扩散法［１３］，该类算法相对

于松弛法运行速度较快，但它要求采样区域必须是

具有固定空间分辨率的矩形，这限制了它们的使用．

Ｏｓｔｒｏｍｏｕｋｈｏｖ等人提出了基于Ｐｅｎｒｏｓｅ铺砌的层

次重要性采样技术［１４］，该算法对采样区域的形状没

有特别要求，所以适用于我们选择的圆形参数域以

减小扭曲．除此以外，该算法在实数空间进行采样，

因此不需要为了重要性采样而特别地将网格参数化

后的结果转化成一个几何图像．Ｐｅｎｒｏｓｅ铺砌并不

是根据指定的数目来生成采样点，它实际生成的采

样点的个数由控制图的密度确定．采样点的个数与

控制图的密度呈近似线性关系，通过调整控制图的

密度缩放系数，算法可以产生不同数量级的采样顶

点．为了使重建后网格的切线能够无缝缝合，单位圆

上的边界点（切点）必须被保留下来，这些点在重要

性采样后被加入到结果采样点中．同时，为了避免在

切线上插入新点而影响切线的完整性和对称性，在

实现时，若一采样点离切线的距离在某一个阈值之

内，删除该采样点．

２．５　网格重建与优化

通过重要性采样得到具有蓝噪音性质的顶点分

布之后，还需要产生顶点之间的连通关系以得到所

需三角网格，这可以通过对参数空间的采样点进行平

面三角化来实现．本文算法采用的是限定Ｄｅｌａｕｎａｙ

三角化，该方法可以在三角化之后保持指定的特征

点和特征线．特征线可以通过计算原始模型中的边

相邻的两个三角形的二面角来得到．当二面角大于

某一个阈值时，认为该边为特征边．特征边的交点处

为特征点．在实现时，允许三角化方法在需要的时候

向特征边上添加新顶点以保证每个三角形的质量，

尽量避免狭长三角形的产生．

为了优化网格的质量，本文采用了边交换策略

和带权Ｌａｐｌａｃｉａｎ光滑化来提高三角形的质量
［１２］．

在本文算法中，Ｌａｐｌａｃｉａｎ权值的定义如下：

狑犻＝

１

３∑
３

犼＝１

犇犻，犼·犃
３Ｄ
犻 ·ｃｏｔ（α犻）＋

１

３∑
３

犼＝１

犇犻－１，犼·犃
３Ｄ
犻－１·ｃｏｔ（β犻）

∑
狀

犽＝１
∑
３

犼＝１

犇犻，犼犃
３Ｄ（ ）犽

（４）

其中，犃３Ｄ犻 和犃
３Ｄ
犻－１为与顶点狆与其邻点狇犻 构成的边

相邻的两个三角形在３Ｄ空间中的面积，犇犻，犼为三角

形的三个顶点分别对应的采样浓度值．算法采用

１

３∑
３

犼＝１

犇犻，犼犃
３Ｄ
犽 近似三角形上的控制图浓度的积分，

使得优化后的顶点与所给定的控制图相对应．对每

个采样点，检索其所在的原始三角形，通过原始三角

形的三维顶点位置用重心坐标法即可插值出新采样

点的三维坐标，从而重建出三维模型．

!

"

!

!

!

"

!#$%&

"

!'(%$%&

"

!

图　２

３　实验结果与分析

实验通过对图３的模型进行网格重建来验证算

法的有效性．我们实现了Ｇｕ
［６］等人采用的利用几何

拉伸优化方法将模型参数化到正方形区域的算法，

表１是对这些模型分别采用文献［６］中的算法和本
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文算法进行参数化引入的几何扭曲度（式（２））的比

较，表２是文献［６］的算法和本文算法对测试模型进

行网格重建的运行时间对比，数据在一台 ＰⅣ

２．８ＧＨｚ、内存为５１２ＭＢ的机器上测得．从表中可以

看出，本文的算法有效地减小了模型参数化到平面

后的几何扭曲，并减小了参数化所耗费的时间．

!"#$%&'()"$$$$$$$$$$$$$$*+#,-"./0"123,,,,,,,,,,,,,,,!24,506+$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$784$5911&$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$!(4$:(19;$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$$7<4$="18);3

图３　实验模型

表１　分别采用犌狌
［６］的方法和本文算法进行

参数化引入的几何扭曲度比较

模型 文献［６］的算法 本文算法

Ｈｙｇｅｉａ １．２８１５３５ １．１６５４８

Ｍａｘｐｌａｎｃｋ ３．３８３８７０ １．５８９０７

Ｂｌｏｂ １２．８２５０７ １．７２０４４

Ｂｕｎｎｙ ５．１０８７１ １．１７４５７

Ｖｅｎｕｓ １．２２９１３０ ０．８２６４４２

Ｆａｎｄｉｓｋ １．１９５０１８ １．１１５５２０

表２　分别采用犌狌
［６］的方法和本文算法

进行参数化所耗费时间比较

模型 文献［６］的算法所耗的时间／ｓ 本文算法所耗的时间／ｓ

Ｈｙｇｅｉａ ７９．５ １．７

Ｍａｘｐｌａｎｃｋ １５６．０ ３．５

Ｂｌｏｂ ３６．５ ０．８９

Ｂｕｎｎｙ １２２．３ ３．３４

Ｖｅｎｕｓ ５３．７ ０．８２

Ｆａｎｄｉｓｋ ３．１９ ０．１４

图４所示的是对 Ｈｙｇｅｉａ模型进行网格重建的

过程，其中图４（ｃ）为模型被由程序自动搜索得到的

切线（图４（ｂ））切开后参数化到圆形参数域的结果，

图４（ｄ）为重要性采样之后得到的顶点分布图．图中的

线段为提取的特征线．为了允许往切线上添加新的顶

点，我们采用了一致性（ｃｏｎｆｏｒｍｉｎｇ）限定Ｄｅｌａｕｎａｙ

三角化方法，得到的结果如图４（ｅ）所示，图４（ｆ）为

网格优化之后的效果．从网格重建结果图４（ｇ）中可

以看出，在模型的发髻、鼻子和下巴等部位顶点密度

相对较高．图４（ｈ）是对Ｈｙｇｅｉａ模型采用文献［６］的

算法生成的几何图像进行规则采样后重建得到的结

果．从图４（ｇ）和（ｈ）的对比可以看出，在模型顶点数

相近的情况下，本文的网格重建算法通过适应性地

分布顶点有效地保留了模型的细节，而且提高了三

角形质量．

!"#

几何图像重建后的网格
!$%&'

个点
(!)(*

网格重建后的效果
!$$'+

个点
(!,(*

网格优化之后的结果
!-(*

三角化后的结果

!.(*

重要性采样后顶点分布
/0(*

参数化后的网格
!1(*

模型切线
!2(*

原始网格

图４　网格重建过程

　　对同样的模型，我们通过Ｏｈｉｏ州立大学提供的

网格重建工具ＳｕｒｆＲｅｍｅｓｈ
［２０］进行了网格重建，模

型正面和侧面细节对比如图５所示，图５（ａ）和（ｃ）

为本文算法的结果，图５（ｂ）和（ｄ）为ＳｕｒｆＲｅｍｅｓｈ的
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结果．可以看出，在我们的结果中顶点过渡光滑，且

在顶点数近似的情况下能更好地保持模型细节．

图６是两个重建后的网格顶点连通度的统计对比

图，该图表明本算法大部分顶点的连通度都为６，即

该网格是高度规则的，且规则度高于ＳｕｒｆＲｅｍｅｓｈ

得到的结果．

!"#$%&'()*+*,-!.#$

本文算法
/01$%&'()*+*,-!2345

个点
16718

本文算法
!229:

个点
1

图５　利用本文算法和ＳｕｒｆＲｅｍｅｓｈ分别对网格进行重建的结果对比

!"#

!"$

!"%

!"&

!"'

!"(

!")

!

)*************(***************'**************&*************%**************$************#**************+**************,************)!

本文算法

-./0123245

算法

顶点连通度

顶
点
占
总
顶
点
数
比
例

书书书

连通度
顶点个数

ＳｕｒｆＲｅｍｅｓｈ 本文算法

４ ７２ ５０

５ ５８６ ４２７

６ １０８１ １３２８

７ ５２３ ３２３

８ ８２ ７７

９ ９ ７

１０ ０ ５

图６　重建后的网格连通度统计对比图

　　图７（ａ）所示的是一个ＣＡＤ模型，该模型具有

较尖锐的特征．图７（ｂ）是通过ＳｕｒｆＲｅｍｅｓｈ进行网

格重建之后的效果．图７（ｃ）是通过模型的几何图像

重建出的网格．可以看出，在这两个重建结果中，零

件模型的很多主要特征都丢失了．在本文的网格重

建过程中考虑了模型的特征，特征线通过２．５节中

所述算法提取，结果如图７（ｄ），在三角化的过程中

所有特征被当作限定边保留下来．因此，即使在采样

点非常少的情况下，重建后模型中的重要特征依然

能被保留下来，如图７（ｅ）和（ｆ）所示．

!"#$

本文算法重建后的网格
!%&'

个点
#()#$

本文算法重建后的网格
*+&,

个点
-*.#$

网格重建过程中提取的特征线

*/#$

用几何图像重建后的网格
*00,

个点
#*1#$234"5)6)78

重建后的网格
*0'9

个点
-*:-;

原始
":<.=7>

模型
*0,?

个点
-

图７　对一个具有尖锐特征的ＣＡＤ模型进行网格重建的结果（特征被很好地保留）
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　　图７（ｅ）和（ｆ）中的模型是通过调节采样密度放

大系数而得到的不同采样点的模型．与其它的可适

应性网格重建算法相比，本算法在理论上可以得到

顶点密度与任意控制浓度相对应的重建网格．

４　结论与未来工作

本文提出了一种基于重要性采样的网格重建方

法．算法利用几何图像生成算法中的思想将三维模

型全局参数化二维空间．通过选择圆形域为参数域，

算法保证了参数化后参数网格和原网格的连通性一

致，改善了参数化的扭曲，并加快了执行速度．根据

控制图利用重要性采样方法对二维网格进行采样，

再对离散的采样点进行平面三角化并映射回３Ｄ空

间，实现了三维模型的网格重建．本文将网格切开成

一个面片，从而避免了多面片表示中的模型缝合等

繁琐的过程．尽管全局参数化方法可能会导致更大

的扭曲，但是我们在后续的采样过程中利用面积扭

曲图进行了弥补．基于Ｐｅｎｒｏｓｅ铺砌的重要性采样

方法，使得采样点具有很好的蓝噪声性质，并可以通

过调节采样密度来控制采样点的个数．重建的网格

模型在顶点分布、三角形质量、顶点规则性及对原始

模型的准确性方面达到了一个优化的组合，从而提

高了模型整体质量．

从最后网格重建的结果可以看出，顶点并没有

达到完全规则的要求．分析Ｐｅｎｒｏｓｅ铺砌的时候采

用的两类三角形的特点，可以看出这种采样方法并

不能保证每个顶点周围的顶点数都是相同的，由此

导致三角化后顶点的度数不一致，因此在进行重要

性采样的时候可以考虑采取完全规则的多边形（例

如正六边形）来进行铺砌．或者可以在重建之后采用

一个有效的规则性优化的方法例如文献［１１］中提出

的规则性优化算法，来优化顶点的规则性．从三角形

的形状方面考虑，现有的２ＤＤｅｌａｕｎａｙ三角化方法

只能保证在２Ｄ平面上每个三角形的形状比较好，

由于２Ｄ三角形和３Ｄ三角形之间在狓，狔，狕方向存

在不同尺度的拉伸，它并不能保证重建后的３Ｄ三

角形形状规则，因此在未来的工作中可以考虑直接

用在三维空间的距离测度下进行三角化来得到网格

的连通性．在三维空间直接对顶点进行三角化可以

不用包括切割线上的点，因此也能有效避免模型缝

合处三角形质量较差的问题．
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